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Duygu Analizi Uygulamasi
Oz
Bu tez, duygu analizi yapabilen bir web uygulamasinin
gelistirilmesini ve performansimi artirmak i¢in iliskisel ve
iliskisel olmayan veri tabanlarinda index kullaniminin etkisini
incelemeyi amaglamaktadir. Duygu analizi, kullanicilarin
metinlerindeki duygusal ifadeleri tanimlamak ve analiz etmek
icin kullanilan bir yontemdir. Bu calisma, duygu analizi
yapabilen bir web uygulamasimin veri tabani performansini
optimize etmek icin indexlerin nasil kullanilabilecegini
arastirmay1 hedeflemektedir. Farkli veri tabani tiirlerindeki index
kullantminin duygu analizi performansi {izerindeki etkisini
degerlendirmek ve en iyi uygulama yontemlerini belirlemek i¢in
bir dizi deney yapilacaktir. Arastirmanin sonuglari, duygu analizi

uygulamalar gelistiren arastirmacilar ve veri tabani yoneticileri

icin degerli bir kaynak olacaktir.

Anahtar Sozciikler: Duygu analizi, web uygulamasi, veri

tabani, index, performans optimizasyonu



Emotion Prediction Application

Abstract

This thesis aims to develop a web application that performs
sentiment analysis and investigate the impact of index usage in
relational and non-relational databases to enhance its
performance. Sentiment analysis is a method used to identify and
analyze emotional expressions in users' texts. This study focuses
on exploring how index usage can optimize the performance of
a web application that conducts sentiment analysis. A series of
experiments will be conducted to evaluate the effect of index
usage in different types of databases on sentiment analysis
performance and identify best practices. The findings of this
research will serve as a valuable resource for researchers and
database administrators involved in developing sentiment

analysis applications.

Keywords: Sentiment analysis, web application, database,

index, performance optimization
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Bolim 1

1 — Giris

Giliniimiizde, sosyal medya, miisteri geri bildirimleri, anketler ve daha birgok
kaynaktan elde edilen biiyiik miktarda metin verisi bulunmaktadir. Bu metinlerin
duygusal tonlarin1 anlamak, bir¢ok alanda 6nemli bir bilgi kaynagidir. Bu baglamda,
bu proje, anger (6fke), joy (seving), fear (korku), sadness (iizlintii) ve love (sevgi) gibi
5 ana duyguyu tahmin edebilen bir web uygulamasiin gelistirilmesini

amaclamaktadir.

1.1 Projenin Konusu ve Amaci

Bu projenin konusu, dogal dil isleme ve duygu analizi tekniklerini kullanarak
metin verilerindeki duygusal tonlar1 tahmin edebilen bir web uygulamasi
gelistirmektir. Amacimiz, kullanicilarin web uygulamasi araciligiyla metinleri
yiikleyerek, bu metinlerin hangi duygusal kategoriye (anger, joy, fear, sadness,
love) ait oldugunu belirlemektir. Bu sayede kullanicilar, metinlerinin duygusal

igeriklerini analiz edebilir ve ilgili duygusal tonlara dayal bilgilere erisebilirler.

1.2 Kaynaklarin Degerlendirilmesi

Bu boéliimde, duygu analizi ve dogal dil isleme alaninda yapilan &nceki
caligmalar1 ve kaynaklari degerlendirecegiz. Arastirma makaleleri, tezler,
konferans bildirileri ve benzeri kaynaklar {izerinden duygu analizi yontemleri,
algoritmalar1 ve veri setleri hakkinda bilgi toplayacagiz. Kaynaklar
degerlendirerek, hangi tekniklerin ve yontemlerin duygu tahmini alaninda
etkili oldugunu belirleyecegiz. Ayrica, projemizin gelistirilmesinde
kullanacagimiz Huawei Cloud ModelArts gibi hizmetlerin avantajlarini ve
kullaniminm1 arastiracagiz. Kaynaklarin degerlendirilmesi bize projemizin

temelini olusturacak ve dogru yontemleri segmemize yardimci olacaktir.
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Bolim 2

2. Literatiir Taramasi

Bu béliimde, duygu analizi konusunda yapilan dnceki calismalari, arastirmalar1 ve
makaleleri taramaniz gerekmektedir. Duygu analizi, dogal dil isleme alaninda 6nemli
bir arastirma konusudur ve bir¢ok farkl1 yontem ve yaklasim kullanilmaktadir. Onceki
calismalari inceleyerek, duygu analizi yontemlerinin nasil ¢alistigini, duygusal tonlari
nasil tanimladigimi ve duygu analizi i¢in kullanilan veri setlerini anlamaya
calismalisiniz. Bu boliimde, literatiirdeki O6nemli calismalari 6rneklerle belirtip,
mevcut  arastirmalarin  projenizin  temelini  nasil  sekillendirebilecegini

aciklayabilirsiniz.

2.1 Duygu analizi kavramlar1 ve temel c¢alismalar

nelerdir?

Duygu analizi, metinlerdeki duygusal tonlar1 tanimlama ve siniflandirma islemidir. Bu
alanda yapilan temel caligmalar, duygu analizi yOntemleri, algoritmalar1 ve veri
setlerini icerir. Ornegin, makine 6grenimi tekniklerinin kullanilmasi, duygu analizi
icin en yaygin yontemlerden biridir. Dogal dil isleme ve metin smiflandirma
algoritmalari, duygusal ifadelerin tespiti ve duygusal tonlarin tahmini i¢in kullanilan
aracglardir. Ayrica, duygu analizi icin kullanilan veri setleri, duygusal ifadelerin

etiketlenmesi ve egitim verisi olarak kullanilabilir.

2.2 Huawei Cloud ModelArts nedir ?

Huawei Cloud ModelArts, bulut tabanli yapay zeka hizmetleri sunan bir platformdur.
ModelArts, kullanicilara yapay zeka modeli gelistirmek, egitmek ve dagitmak igin
gerekli altyapiyr saglar. Projenizde Huawei Cloud ModelArts'i kullanarak, duygu
analizi modelinizi egitebilir ve gelistirme agsamasinda modelinizi barindirabilirsiniz.

ModelArts platformu, kullanict dostu bir arayiize sahip olup, Python ve diger popiiler
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programlama dilleri ile entegrasyon imkani1 sunar. Bu sayede, proje siirecindeki model

egitimi, degerlendirme ve dagitim siireglerini kolaylastirir.

Bolim 3

3- Metodoloji

3.1 Veri seti secimi ve hazirligi

Kaggle gibi platformlarda ingilizce duygu analizi veri setlerini arastirdim ve uygun bir
veri setini sectim. Veri seti, metin verilerini igermeli ve duygusal etiketlere sahip
olmalidir. Ornegin, "anger", "joy", "fear", "sadness" ve "love" gibi duygusal

kategorilere sahip metinlerin bulundugu bir veri seti sectim.

Huawei Cloud ModelArts platformunda sadece Cince dil destegi oldugunu fark ettim.
Bu nedenle, Ingilizce veri setimi Cince'ye déniistiirmek i¢in bir dil doniisiim islemi
gerceklestirdim. Bu islem, metinlerin Ingilizce'den Cince'ye ¢evrilmesini igerdi.

Boylece, ModelArts platformunda Cince dil destegi ile calisabilecektim.

3.2 Huawei Cloud ModelArts API'si kullanimi

Huawei Cloud ModelArts platformunda Cince dil destegi ile egitim verilerimi
kullanarak duygu analizi modelimi olusturdum. ModelArts platformunda, metin
siniflandirmast igin gelismis bir model egitim altyapis1 sunulmaktadir. Ingilizce veri
setimi Cince olarak doniistiirdiikten sonra, modelimi bu doniistliriilmiis veri setiyle

egittim.

Modelimi egittikten sonra, Huawei Cloud ECS (Elastic Compute Service) tizerinde
Python ve Flask kullanarak bir web uygulamasi olusturdum. ECS Huawei Cloud da
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uzerinde sanal makine kurmaya yarayan bir servistir .Flask, hafif bir web
framework'idiir ve web uygulamanin kullanici arayliziinii olusturmami sagladi.
Python ve Flask kullanarak, kullanicilarin metin girdilerini alabilecekleri bir arayiiz
sagladim ve bu metinleri ModelArts API'sine yonlendirdim. Boylece kullanicilar, web
uygulamasini kullanarak metinlerini duygu analizi i¢in degerlendirebilir ve sonuglari

gorebilirler.

Bolum 4

4- Uygulama Gelistirme

Projemin ilk asamasinda, anger, joy, fear, sadness ve love gibi 5 ana duygu tahmini
yapabilen bir web uygulamasi gelistirme siirecine basladim. Bunun icin Kaggle dan
hazir bir veri seti buldum . Veri setim 1934 satir ve 2 kolondan olusmaktadir . Veri
setim Twitter da atilan tweetlerden olusmaktadir . Veri setim anger, joy, fear, sadness

ve love gibi 5 sinifta etiketlenmistir .
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text label
im feeling rather rotten so im not very ambitious right now sadness
im updating my blog because i feel shitty sadness
i never make her separate from me because i don t ever want her to fee sadness
i left with my bougquet of red and yellow tulips under my arm feeling sligl joy

i was feeling a little vain when i did this one sadness
i cant walk into a shop anywhere where i do not feel uncomfortable fear
i felt anger when at the end of a telephone call anger

i explain why i clung to a relationship with a boy who was in many ways joy

i like to have the same breathless feeling as a reader eager to see what 1 joy

i jesti feel grumpy tired and pre menstrual which i probably am but then anger

i don t feel particularly agitated fear

i feel beautifully emotional knowing that these women of whom i knew sadness
i pay attention it deepens into a feeling of being invaded and helpless  fear

i just feel extremely comfortable with the group of people that i dont ev joy

i find myself in the odd position of feeling supportive of love
i was feeling as heartbroken as im sure katniss was sadness
i feel a little mellow today joy

i feel like my only role now would be to tear your sails with my pessimisi sadness
i feel just bcoz a fight we get mad to each other n uwanna make a publi anger

i feel like reds and purples are just so rich and kind of perfect joy

im not sure the feeling of loss will ever go away but it may dull to a swee sadness
i feel like ive gotten to know many of you through comments and emails joy

i survey my own posts over the last few years and only feel pleased with joy

i also tell you in hopes that anyone who is still feeling stigmatized or ash sadness

i don t feel guilty like i m not going to be able to cook for him sadness
i hate it when i feel fearful for absolutely no reason fear
i am feeling outraged it shows everywhere anger

i stole a book from one of my all time favorite authors and now i feel lik sadness
i do feel insecure sometimes but who doesnt fear
i highly recommend visiting on a wednesday if youre able because its les anger

ive been missing him and feeling so restless at home thinking of him fear

i posted on my facebook page earlier this week ive been feeling a little g anger

i start to feel emotional sadness
i feel so cold a href http irish anger

Sekil 1 Veri Seti

Huawei Cloud ModelArts servisi suan Text Classification igin sadece Cince dilini

destekledigi igin veri setimi Cinceye gevirdim .
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Sekil 2 Veri setinin ¢inceye gevrilmis versiyonu

Veri setimi ¢inceye ¢evirdikten sonra Huawei Cloud Object Storage Service (OBS)
olarak bilinen serviste bir bucket olusturup veri setimi buraya yilikledim . Daha sonra
ModelArts servisinde bulunan Exeml de bir model olusturdum ve burda modelimi

egittim . ModelArts Exeml de Text Classification modeli olusturdum.
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Sekil 3 Huawei Cloud ModelArts Servisi

Olusturdugum modeli belirlemis oldugum 5 sinifa gore etiketleme islemini yaptim .
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Sekil 4 Labelling Islemi

Daha sonra modeli train ederek accuracy , f1 score , precision ve recall degerlerini elde

ettim .
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Sekil 5 Model Train

Modelimi, train ettikten sonra deployment asamasina geciyoruz . Modelimi real-time

service olarak deploy ettim .

Sekil 6 Real-Time Service

Artik  veri setimden olusturdugum APl yi wurl sayesinde uygulamamda

kullanabilecegim .

Bir web uygulamasini ayaga kaldirmak i¢in bir server ihtiyacimiz vardir . Bunun igin
de Huawei Cloud da bulunan Elastic Cloud Server (ECS) servisimizi kullanarak

Centos 7.6 isletim sistemine sahip bir makine ayaga kaldirdim .
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Sekil THuawei Cloud ECS

Localde yazdigim kodlarimi1 ve proje dosyami bu sanal makineye yiikledim .

Sekil 8 Proje Kodlar:

Yiiklemis oldugum projemi sanal makinede ¢alistirdim ve uygulamam ayaga kalkt1 .
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[

Terminal

spiit

d by server)

6 2023 from
service

ext-app ~J# L
get-pip.py

Debug mode
Running on
R arting
Debugger 1
Debugger PIN:

minal folder

Sekil 9 Uygulamayr Calistirma

Huawei Cloud da olusturdugum sanal makineye bir IP adresi baglamistim . Bu IP
adresi sayesinde sadece lokalden degil disaridan uygulamaya erisim imkani

tanimaktadir . Uygulamam http://119.13.84.144:5001/ portunda ¢alismaktadir .

# Mcdetts - Canssle R et sev coe X @ 1snsssissy x ¥ v - 8 x

€3C a TR * a0y !

Emotion Prediction

1noer

Sekil 10 Emotion Prediction App
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http://119.13.84.144:5001/

Uygulamamin giris ekrani bu sekildedir . Herhangi bir metin girdikten sonra submit

ettiginizde size bu metnin hangi sinifa ait oldugunu gostermektedir .

8 oceints - Comscie X | B EestcoudSaver-Consle. X @ 118IIBIMSO Vet X | o v - 8 x

€ C a 19.1384.144 * B 0§

} Emotion Prediction Result |
|

Predicted Label: #ff%

{
|
“ Predicted Label Score: 99.1%
4

10V

Sekil 11 Emotion Prediction App 2

Sonug ekraninda model tahmin ettigi sinifi ve accuracy degerini ekrana yazdiriyor .

Uygulamami hem postman hemde kendi sitesi lizerinden ayn1 metin ile tahmin etmeye

calistigimizda ikisinde de ayni sonucu vermektedir .

Emotion Prediction Result

Predicted Label: {5
3 L Predicted Label Score: 99.1%

[8)

Sekil 12 Postman vs Emotion Prediction App
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Burda sonug olarak ikiside ayni degeri vererek uygulamamizin basarili bir sekilde

calismis oldugunu gérmiis olduk .

Bolim 5

5 — Sonug

Sonug olarak, anger, joy, fear, sadness ve love gibi 5 ana duygu tahmini yapabilen bir
web uygulamasi gelistirdim. Bu projede Kaggle'dan elde ettigim 1934 satirlik bir veri
setini kullanarak dil destekli duygu tahmini modelimi olugturdum. Veri seti, Twitter'da

atilan tweetlerden olugmaktadir ve 5 sinifta etiketlenmistir.

Huawei Cloud ModelArts servisi, Text Classification i¢in sadece Cince dilini
destekledigi icin veri setimi Cinceye cevirdim. ModelArts servisindeki Exeml
kullanarak modelimi egittim ve belirledigim 5 sinifa gore etiketleme islemini
gerceklestirdim. Modeli train ettikten sonra accuracy, fl score, precision ve recall

degerlerini elde ettim.

Modelimi deployment asamasina gegirerek real-time service olarak deploy ettim. Bu
sayede olusturdugum API'yi uygulamamda kullanabilir hale getirdim. Bunun i¢in
Huawei Cloud'da bulunan Elastic Cloud Server (ECS) servisini kullanarak bir sanal

makine olusturdum ve proje dosyalarimi bu makineye yiikledim.

Sanal makinede uygulamami ayaga kaldirdim ve Huawei Cloud tarafindan atanan IP
adresi sayesinde uygulamaya disaridan erisim sagladim. Uygulamam, metin girisi
yapildiginda hangi duygu sinifina ait oldugunu tahmin ederek sonucu ekrana
yazdirmaktadir. Ayrica sonug ekraninda modelin tahmin ettigi sinif ve accuracy degeri

goriintiilenmektedir.

Uygulamay1 hem Postman hem de web sitesi tizerinden test ettigimde ayni sonucu
verdigini gozlemledim, bu da wuygulamanin basarili bir sekilde ¢alistigini

gostermektedir.
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Sonug olarak, bu bitirme tezinde anger, joy, fear, sadness ve love gibi duygularin
tahminini yapabilen bir web uygulamasi basariyla gelistirildi. Uygulamanin kullanici
araylizli tasarlandi, Flask framework'i kullanildi ve ModelArts API'si ile entegre
edildi. Proje, duygu tahmini konusunda énemli bir adim olarak degerlendirilebilir ve

daha genis kullanim alanlaria sahip olabilir.
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Kaynaklar

[1] Burdaki verisetini giincelleyerek kendi veri setimi  olusturdum

https://www.kaggle.com/datasets/parulpandey/emotion-dataset

[2] Huawei Cloud ModelArts Service https://support.nuaweicloud.com/intl/en-

us/modelarts/index.html

[3] Huawei Cloud ECS https://support.huaweicloud.com/intl/en-us/ecs/index.html
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